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Pacientes que viajam

Com deslocamento
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- Dados de uma amostra de aproximadamente 1,3 milhdo de atendimentos, correspondendo a
10% do numero de atendimentos totais no Brasil em 2021.



REGIC: Um modelo de regides de influéncia das cidades
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erta x Demanda de atendimento nas hierarquias REGIC
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Hospitais: Origem dos pacientes
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Chegadas de pacientes
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O caso de Recife: pacientes vindos de todo Brasil
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Deslocamentos e gastos hospitalares
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Deslocamentos e gastos hospitalares
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https://siconfi-atendimento-hospitalar.tesouro.gov.br/#section-fluxo-por-cidade

Dados e codigos abertos

- Pacote {microdatasus} microdatasus

O pacote para o R microdatasus apresenta funcdes para download dos arquivos de microdados do DataSUS (formato
DBC), leitura dos arquivos através do pacote read.dbc e pré-processamento para utilizagdo. Nesta tltima etapa, os
rétulos e formato das variaveis sdo atribuidos e tratados.

Instalacao

# install.packages("remotes™) ﬂ;
remotes::install_github("rfsaldanha/microdatasus”)

Utilizacdo »

A utilizaco do pacote consiste, em geral, no uso de duas fun¢ées: uma realiza o download dos dados e outra o pré-
processamento dos mesmos.

Exemplo &

library(microdatasus) 2
dados <- fetch_datasus(year_start = 2013, year_end = 2014, uf = "RJ", information_system = "SIM-DO™)
dados <- process_sim(dados)


https://github.com/rfsaldanha/microdatasus

Dados e codigos abertos

:= READMEmd

- Pacote {siconfiBD} Example @

This is a basic example which shows you how to get government functions for municipalities of a given state vector:

library(siconfiBD) =
## You need a Google Cloud Project and then set this project using the funcion below just before use t
## functions to retrieve data

#set_billing_id(<your_project_id>)

exp_mun_state<- get_function_expenses_municipality state(year=2019, state = "AP", gov_function = "Salc
#> SELECT * FROM "“basedosdados.br_tesouro_finbra.despesas_por_funcao™ where 1=1 and ano in (2019) anc
#> ! Using an auto-discovered, cached token.

# To suppress this message, modify your code or options to clearly consent to

#> the use of a cached token.

# See gargle’'s "Non-interactive auth” vignette for more details:

#> <https://gargle.r-lib.org/articles/non-interactive-auth.html>

#> i The bigrquery package is using a cached token for ‘fbarbalho@gmail.com’.

head(exp_mun_state)
#> # A tibble: 6 x 8

# id_municipio sigla_uf ano populacao coluna id_conta conta valor
#> <int64> <chr> <int64>  <int64> <chr> <chr> <chr> <dbl>
# 1 1600105 AP 2019 9629 Despesas Pagas 10 Satde 5.19e6
# 2 1660154 AP 2019 15931 Despesas Pagas 10 Satde 1.28e7
# 3 1608238 AP 2019 7591 Despesas Pagas 10 Satde 7.32e6
#> 4 1660253 AP 2019 5387 Despesas Pagas 10 Satde 3.36e6
#> 5 16003683 AP 2019 493634 Despesas Pagas 10 Saude 1.49e8
#> 6 1600402 AP 2019 21206 Despesas Pagas 10 Salde 1.689e7
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https://github.com/tchiluanda/siconfiBD

Dados e codigos abertos

= siconfi_atendimento_hospitalar Pubiic

- Cddigo fonte no github Pony ) Pibme D0ns

fernandobarbalho Resolugdo do issue sobre nomes de muncipios duplicados

Do DD DD DDODDDODDDDD DO D

ETLR

ETL_functions.R

ML_regressao.R
ML_regressao_2019.R
ML_regressao_2020.R
ML_regressao_2021.R
analise_exploratoria.R
de_para_hierarquia.csv
federalismo_episodio_2.html
federalismo_episodio_2.gmd
federalismo_episodio_2_2019.gmd
federalismo_episodio_2_2020.gmd

federalismo_episodio_2_2021.gmd

gastos_hospitalares_municipios_2021....

index.qmd

painel_siconfi_atendimento_hospitalar...

script_etl_usando_funcoes_2019.R

5P EditPins ~ ® Unwatch 1

Go to file Add file ¥ <> Code ~

scripts especificos para 2019 e 2020
flexibilizagdo para diversos anos
Experiéncias com aluviais

scripts especificos para 2019 e 2020
Issues: 1,2,3e5

AtualizagGes para 2021

Issues: 1,2,3e5

continuagdo do storytelling

Trabalho com distancias

Inclusdo de gréficos de entrada e saida de pacientes
scripts especificos para 2019 e 2020
Indicagdo de texto e road-map do painel
Atendimento parcial a issues abertos

Atendimento parcial a issues abertos

d27b838 onJul 31 &) 46 commits

last year
last year
last year
last year
last year
9 months ago
last year
last year
last year
last year
last year
9 months ago
6 months ago

6 months ago

Criagdo do arquivo index.gmd e tratamento dos dados de bsb 7 months ago

Resolugéo do issue sobre nomes de muncipios duplicados

scripts especificos para 2019 e 2020

3 months ago

last year


https://github.com/tchiluanda/siconfi_atendimento_hospitalar

Obrigado

Contatos:

- E-mail: fbarbalho@amail.com
- linkedIn: https://www.linkedin.com/in/fernando-almeida-barbalho-00623640/
- Twitter: https://twitter.com/barbalhofernand



mailto:fbarbalho@gmail.com
https://www.linkedin.com/in/fernando-almeida-barbalho-00623640/

